
Deep Learning (Grupo A) (MBDS)
Guía docente 2023-24

PRESENTACIÓN

Breve descripción:

Titulación: Máster Universitario en Ciencia de Datos Masivos / Big Data Science
Módulo/Materia: Análisis de Datos
ECTS: 3
Curso, semestre: curso único del Máster, primer y segundo semestre
Carácter: obligatoria
Profesorado: a completar antes del inicio del Máster
Idioma: castellano
Aula, Horario: ver cronograma

COMPETENCIAS

Competencias Básicas:

CB6 - Poseer y comprender conocimientos que aporten una base u oportunidad de ser 
originales en el desarrollo y/o aplicación de ideas, a menudo en un contexto de investigación.

CB7 - Que los estudiantes sepan aplicar los conocimientos adquiridos y su capacidad de 
resolución de problemas en entornos nuevos o poco conocidos dentro de contextos más 
amplios (o multidisciplinares) relacionados con su área de estudio.

CB8 - Que los estudiantes sean capaces de integrar conocimientos y enfrentarse a la 
complejidad de formular juicios a partir de una información que, siendo incompleta o 
limitada, incluya reflexiones sobre las responsabilidades sociales y éticas vinculadas a la 
aplicación de sus conocimientos y juicios.

CB9 - Que los estudiantes sepan comunicar sus conclusiones y los conocimientos y razones 
últimas que las sustentan a públicos especializados y no especializados de un modo claro y 
sin ambigüedades.

CB10 - Que los estudiantes posean las habilidades de aprendizaje que les permitan 
continuar estudiando de un modo que habrá de ser en gran medida autodirigido o 
autónomo.

Competencias Generales:

CG2 - Explorar y explotar tanto tecnológica como estratégicamente de los datos un valor 
clave para diferentes empresas y organizaciones.

CG4 - Analizar los datos masivos y aportar medidas originales y novedosas para contribuir a 
la mejora de la competitividad de las empresas e instituciones públicas.

CG5 - Analizar los datos que se generan en el día a día, extrayendo conocimiento de los 
mismos, realizando predicciones y transformándolos en productos y servicios utilizando las 
herramientas estadísticas de Data Science.

CG6 - Trabajar en equipos de trabajo o grupos de investigación interdisciplinares de forma 
eficaz y colaborativa.



CG7 - Conocer y entender las herramientas habituales que se utilizan hoy día en el 
tratamiento de datos masivos.

Competencias Específicas:

CE3 - Comprender y utilizar algoritmos de Machine Learning en ejemplos prácticos.

CE4 - Programar con R y Python, además de otras herramientas frecuentes en este campo.

CE7 - Conocer y aplicar herramientas de Deep Learning a situaciones reales. 

PROGRAMA

ACTIVIDADES FORMATIVAS

   ACTIVIDADES FORMATIVAS  HORAS

  Clases presenciales teóricas  5

  Prácticas con ordenador  25

  Trabajos dirigidos  25

  Estudio y trabajo personal  20

EVALUACIÓN

EN LA CONVOCATORIA ORDINARIA - 31 Mayo

Examen teórico: 40%
Asistencia a clase: 10%
Ejercicio 1: 40%
Ejercicio 2: 10%

EN LA CONVOCATORIA EXTRAORDINARIA

Examen teórico: 90% (El examen será de 20 preguntas y durará 50 minutos)
Asistencia a clase: 10%

Examen teórico (40%)

El examen consiste en un cuestionario online que estará disponible a partir de la 
finalización de la última clase de la asignatura y que se podrá realizar en 
cualquier momento durante los 4 días programados de forma online a través de 
ADI.



El cuestionario tendrá 8 preguntas. Las preguntas serán extraídas de forma 
aleatoria de un "banco de preguntas" que está dividido en secciones temáticas y 
de dificultad. De modo que el examen generado para cada alumno es similar en 
dificultad. Es además diferente para preservar la legitimidad del mismo
El examen está limitado por tiempo desde el momento en el que se inicia el 
mismo a 30 minutos
Todas las preguntas tienen un valor de 1 punto
Las preguntas respondidas de forma errónea se penalizan con -0.5 puntos
El total de la puntación resultante se ponderará al 40% de la nota final

Ejercicio práctico 1 (40%)

Hacer un modelo de clasificación, regresión o series temporales. Escoger un 
dataset de kaggle que tenga al menos 15 variables y al menos 10K registros. A 
continuación se adjuntan algunos ejemplos:

https://www.kaggle.com/datasets/sgpjesus/bank-account-fraud-
dataset-neurips-2022
https://www.kaggle.com/datasets/thedevastator/predicting-credit-
card-customer-attrition-with-m
https://www.kaggle.com/datasets/easonlai/sample-telco-customer-
churn-dataset
Podeis encontrar más aquí: https://www.kaggle.com/datasets

Si son datos propios, no es necesario adjuntarlos con la entrega.
Si usas datos sensibles, además de no adjuntarlos en el zip, asegúrate de que no 
se vean en ninguna celda (por ejemplo en celdas de tipo df.head())
Se requiere probar 2 arquitecturas. Es decir, 2 funciones de creación de modelo 
dinámicas como las vistas en clase que serán las usadas en el grid search de 
hiper parámetros.
Se requiere una búsqueda de hiperparámetros para cada una de las 
arquitecturas.
Explicar el efecto de alguno de los hiperparámetros en los gráficos de pérdida.
Hacer un cambio sobre las las variables (feature engineering) y ver cuál es el 
efecto sobre el modelo. Es decir, la arquitectura del modelo podría mantenerse 
fija, y lo que se pretende es comparar el mismo modelo con los datos CON y SIN 
el feature engineering propuesto

Ejercicio práctico 2 (10%)

Escoger uno y sólo uno de los problemas ofrecidos en los links de la 
documentación de tensorflow adjuntos y trabajar sobre el propio notebook de la 
documentación.
Hacer un pequeño cambio en la arquitectura propuesta en la documentación y 
describir los cambios debidos a dicha variación. No se pide un extenso grid 
search. Lo que se pretende es demostrar que uno es capaz de hacer cambios en 
el script acorde a sus necesidades.
Explicar la documentación usando tus propias palabras.
El objetivo del ejercicio es demostrar que el alumno es capaz de trabajar por 
cuenta propia enfrentándose a un problema no visto en clase, haciendo 
funcionar un script que no es suyo y demostrar su entendimiento del mismo.
Las anotaciones se arán sobre el propio notebook y estas no han de exceder 
una cara A4, sin contar imágenes (si aplica).

- https://www.tensorflow.org/text/tutorials/classify_text_with_bert

- https://www.tensorflow.org/text/tutorials/nmt_with_attention

https://www.tensorflow.org/text/tutorials/classify_text_with_bert
https://www.tensorflow.org/text/tutorials/nmt_with_attention


- https://www.tensorflow.org/tutorials/audio/simple_audio

- https://www.tensorflow.org/tutorials/text/image_captioning

- https://www.tensorflow.org/tutorials/audio/music_generation

- https://www.tensorflow.org/probability/examples/Probabilistic_Layers_Regression

- https://www.tensorflow.org/probability/examples
/Undocumented_Infection_and_the_Dissemination_of_SARS-CoV2

- https://www.tensorflow.org/probability/examples/Gaussian_Process_Regression_In_TFP

HORARIOS DE ATENCIÓN

  Dra..................(mail@unav.es)

Despacho......... Edificio. Planta ......
Horario de tutoria: 

BIBLIOGRAFÍA

Deep Learning

Deep Learning with Python by Francois Collet: https://github.com/fchollet/deep-learning-with-
python-notebooks

Hands on ML with Scikit-Learn and tensorflow: https://github.com/fchollet/deep-learning-
with-python-notebooks

Tensorflow ML cookbook: https://github.com/nfmcclure/tensorflow_cookbook

Deep Learning with Python: Develop Deep Learning Models on Theano and TensorFlow 
Using Keras - Book by Jason Brownlee

NLP

Natural Language Processing with Python: https://github.com/Sturzgefahr/Natural-Language-
Processing-with-Python-Analyzing-Text-with-the-Natural-Language-Toolkit

Hands-On Natural Language Processing with Python: A practical guide to applying deep 
learning architectures to your NLP applications: https://github.com/Sturzgefahr/Natural-
Language-Processing-with-Python-Analyzing-Text-with-the-Natural-Language-Toolkit

Tensorflow: https://www.tensorflow.org/

Azure: https://docs.microsoft.com/en-us/azure/?product=featured

https://www.tensorflow.org/tutorials/audio/simple_audio
https://www.tensorflow.org/tutorials/text/image_captioning
https://www.tensorflow.org/tutorials/audio/music_generation
https://www.tensorflow.org/probability/examples/Probabilistic_Layers_Regression
https://www.tensorflow.org/probability/examples/Undocumented_Infection_and_the_Dissemination_of_SARS-CoV2
https://www.tensorflow.org/probability/examples/Undocumented_Infection_and_the_Dissemination_of_SARS-CoV2
https://www.tensorflow.org/probability/examples/Gaussian_Process_Regression_In_TFP
mailto:mail@unav.es
https://github.com/fchollet/deep-learning-with-python-notebooks
https://github.com/fchollet/deep-learning-with-python-notebooks
https://github.com/fchollet/deep-learning-with-python-notebooks
https://github.com/fchollet/deep-learning-with-python-notebooks
https://github.com/nfmcclure/tensorflow_cookbook
https://github.com/Sturzgefahr/Natural-Language-Processing-with-Python-Analyzing-Text-with-the-Natural-Language-Toolkit
https://github.com/Sturzgefahr/Natural-Language-Processing-with-Python-Analyzing-Text-with-the-Natural-Language-Toolkit
https://github.com/Sturzgefahr/Natural-Language-Processing-with-Python-Analyzing-Text-with-the-Natural-Language-Toolkit
https://github.com/Sturzgefahr/Natural-Language-Processing-with-Python-Analyzing-Text-with-the-Natural-Language-Toolkit
https://www.tensorflow.org/
https://docs.microsoft.com/en-us/azure/?product=featured

